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Introduction

L’évolution informatique a connu un développement tres important concernant les
études statistiques des analyses des séries temporelles qui permet d’optimiser la durée

d’exécution des analyses.

Parmi ses outils : SPSS, sas, langage R et Eviews.




C'est quoi Eviews ?

Une combinaison de puissance et de facilité d'utilisation font
d'Eviews I'emballage idéal pour tous ceux qui travaillent avec des
séries chronologiques, des coupes transversales ou des données
longitudinales. Avec Eviews, vous pouvez gérer rapidement et
efficacement vos données, effectuer des analyses économétriques
et statistiques, générer des prévisions ou des simulations de
modeéles et produire des graphiques et des tableaux de haute qualité

pour publication ou inclusion dans d'autres applications.

Eviews offre aux chercheurs universitaires, entreprises, agences gouvernementales et

aux étudiants I'acces a de puissants outils statistiques, de prévision et des outils de

modélisation a travers une interface orientée-objet, innovante. Eviews allie le meilleur de la

technologie logicielle moderne avec des fonctionnalités de pointe. Le résultat est un

programme performant qui offre une puissance sans précédent au sein d'une interface

flexible, facile a utiliser.

Les fonctionnalités

Logiciel d'économétrie moderne et convivial offrant toutes les fonctions nécessaires en

analyse financiere, prévision macro-économique et simulations :

Estimations, prévisions, analyses statistiques, simulations, gestion de données, réunies
dans une puissante interface orientée objet

Techniques d'estimation d'équations pour des séries chronologiques, des tableaux
Croisés...

Evaluation de modéles : tests d'hypothése, modéles ARCH...

Prévision et simulation : simulation stochastique, méthode de Monte-Carlo, prévisions
statistiques et dynamiques...

Gestion des données : conversion automatique des fréquences, prise en charge des
formats Excel 2007 et ASCII, import de fichiers de la base de données FRED, interaction
avec les programmations sous MATLAB et R, plus de 4 millions d'observations par

séries...




Ill.  Les avantages

Ces avantages sont nombreux :

= Le logiciel le plus utilisé en économétrie
= Qutil complet de séries chronologiques
= Une interface conviviale et intuitive

= Une gestion des données efficace

= Des graphiques de haute qualité

IV. Linstallation

Eviews est disponible sous différentes plateformes : Windows, 10S et linux. Il faut donc
adapter l'installation aux différents types de systeme d’exploitation avec une multitude de

version « student, entreprise, ... »

EViews 9 - InstallShield Wizard

Welcome to the EViews installer

The EViews inztaller will ingtall EViews 3 on your computer. To continue, click Mest,

Iristal Bifeld < Back n FHent > Cancel




V.

Démonstration

1. Créer un nouveau projet

Pour la création d’in nouveau projet, il suffit de cliquer sur file -> new -> workfile.

% Eviews
W Edit Object View Proc Quick Options add-ins Window HR!n
Mew 1 Workfile... Ctrl+

Open r Database...
Save Ctrl+S Program
Save As... Text File

Close

Import 4
Export 3
Print Ctrl+P
Print Setup...

Run... F10
Exit

0 chusers\medidesktophji.. \dickeywfl

1 chusers\med\deskt.. \salaire-sexe.wfl
2 chusersymedidesktophall.. \data.wf1

Figure 1: nouveau projet

Notre projet sera basé sur un échantillon de fréquence par mois depuis 1990 a 2015

Warlfile Create

Afication
Manthly

Workfile structure type Date spe

Dated - reqular frequency  ~ Frequfncy:

Irregular Dated and Panel
workfiles may be made from Starfidate:
Unstructured workfiles by later End dake:
spedfying date and/for other
identifier series.

Warkfile names (optional)
WF:

Page:

Cancel

s

Figure 2: période de notre projet




A Series: RESID Workfile: UMNTITLED: Untitled, I — = | |
[‘u"iewIProcIObjectIPropertieslPrintINameIFreezel Diefault - lSortIEdit+,.-’-ISmpl—|
~
Last updated: Q2/27M17T - 22:02

1900M01 A ’

1900M0OZ [N

190003 [N

1900M0O4 R

1900MOS R

1900MOG R

1900MOT I

1900MOS I

1900M0O9 A

1900MA10 A

1900M11 M

1900M12 M

190101 s

190102 s

190103 s

190104 A

190105 A

190106 s

190 1MOT s

1901038 Pl

1901M09 P ~

1aoiman | < 24

Figure 3: exemple de projet créer

2. Générer une série temporaire aléatoire

Création une série aléatoire, se fait par une commande :

Quick -> generate series ...

Y = nrnd

¥ EViews
P Cuick

ample...

Workfile: UNTITLED Generate Series... IE'

Wiew | Proc | Object || 5ave | Fre Show ... enr| Sample
[view]eroc] object [ save] Fredan_show

Range: 1900M01 2015M12 - Graph .. Filter: *
Sample: 1900M01 2015M12 - Order: Mame
- Ernpty Group (Edit Series)
[B] c
b resid Series Statistics 3
Group Statistics [

Estirnate Equation...
Estimate VAR...

Figure 4: générer une série aléatoire




(3enerate Series by Equation

Enter equation

v =nrnd|

Sample

1900M01 2015M12

oK. Cancel

Figure 5: commande de générer une série aléatoire

F

bA Series: ¥ Workfile: UNTITLED:: Untitled',
[Viml Pmc[ Dhj.ectl Pmperti.esl Pri.ntl hl.a.mel Freezel Default

Lo B

v Ism[ Edit+/- | Smpl-

|
Lastupdated: 022717 - 22:21 s
Modified: 1900M01 2015M12 i y = nrnd
1900M0O1 -1.146240
1900M02 -1.862531
1900M03 -0.188682
1900M0O4 -0.153682
1900M0O5 1.147600
1900MOG -1.871538
1900MOT 1.369652
1900M0O8 -1.654287
1900M09 0138773
1900M10 -0.558353
1900M11 1.040971
1900M12 1216476
1901M01 0.070388
1901M02 0497107
1901M03 -0.288316
1901004 -0 770608

Figure 6: Notre échantillon




3.

Les statiques de bases

Les statiques de bases comme la moyenne, écart type, le médiane etc. sont simple a

traiter.

Workfile: UNTITLED [= = =]

[ViewlPrc-cIDbjectlSEweIFreezeIDetails+.."-l5hc-wIFetchIStc-reIDeleteIGeanSample-

Range: 1900M0O1 20115M12 — 1392 obs Filter: *

Sample: 1900001 20915M12 — 4392 ob Or .

[B] c mi-ﬂ‘f Workfile: UMTITLED:Untitled, = =1 |&|

A resid - - - -

By ( [‘uflewIP cIObJectIPropertleslPrlntINameIFreezelSampIeIGeanSheetIGraph Statsll
preadSheet
Graph... L -
Descriptive Statistics & Tests 2 Histogram and Stats )

[ —esiayabulation.,, Stats Table

e Stats by Classification...

Long-run Variance... Simple Hypothesis Tests

Unit Root Test... Equality Tests by Classification...

Breakpeint Unit Root Test... Empirical Distribution Tests...

Variance Ratio Test...

BDS Independence Test... I

Forecast Evaluation...

Label |

Figure 7: statiques de base (1)

A Series: ¥ Workfile: UNTITLED: Untitled®, — | =] | (s
[UiewIProcIDbjectIPropertieslPrintINameIFreezelSampleIGeanSheetIGraphIStatsIl

160
— Series:
] | Sample 1900001 20 150412
120 — Crhservations 1352
100
Mesan -0.028300
1+ Median -0.012548
50 hazxi mum 3.25803238
o Minimum -2.07E492
1 Std. Dew. 1.020578
20 Skewness -0.080928
@ . Hurtosis 20093245
1 [ & [T | L L L
-2 -2 -1 a 1 z ]
Jargue-Bera 1.524512
Frobability 04868813

Figure 8: statiques de bases (2)




4. |’autocorrélation

Pour calculer les autocorrélations, il existe une fonction qui se génére

automatiquement, « Auto Correlation Function AC »

-

kA Series: ¥ Workfile: UNTITLED: Untitled?, = | Sl |t
[‘u"iewl Procl Dbjectl Properties l F‘rintl Name[ Freezel Diefault e lSortI Edit+..’-l Smppl+
SpreadSheet
0212717 - 22:21 ~
ST | 2015M12 4/ y = nrnd
Descriptive Statistics & Tests L

One-Way Tabulatien..,

Correlogram...

Long-run Variance...
Unit Root Test... I
Breakpoint Unit Root Test...
Variance Ratio Test... L
BEDS Independence Test... I

Forecast Evaluation...

Label
TO0TROS 0288376
1901M04 -0. 770608
Figure 9: générer les autocorrélations (1)
kA Series: ¥ Workfile: UNMTITLED: Untitled', = [=] |ﬁ

[UiewIPrncI Dbjectl PrnpertieslPrintI NameIFreezel SEmpIeIGeanSheetl Graphlstatsll
Correlogram of Y

Drate: 02/127M7 Time: 22:36
Sample: 1900M01 2015M12
Included observations: 1392

Autocorrelation Partial Correlation AC IF'AC -3tat Prob

-0.010 §0.010 01484 0700
0.001 §0.001 01502 0928
-0.016 J0.016 05062 0913
0.025 §0.025 1.4053 0243
0.001 j0.002 1.4069 0924
-0.005 §0.006 1.4483 0963
-0.020 §0.019 1.9823 0.961
0.024 §0.023 28128 0946
-0.018 J0.018 32607 0953
10 0.051 j0.050 B6.8878 0736
11 -0.057 §0.024 11.414 0409
12 -0.017 40.019 11.503 0462

(1o R L R LR, R
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Figure 10: les autocorrélations
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5. La stationnarité d’une série temporaire

Pour étudier la stationnarité, il existe deux tests, le teste de Dickey-Fuller et le teste de

Phillips-Perron.

fA Series ¥ Workfile: UMTITLED: Untitled',

Lo B )

[UiewIPrcucI DbjectIP'rcuper'ties lF‘rintI NameIFreezel SHmpIeIGean Sheetl GraphIStatsII

SpreadSheet ram of ¥
Graph...
Descriptive Statistics & Tests 3
One-Way Tabulation...
AC PAC  Q-5tat  Prob
Correlogram...
) 1 -0.010 -0.010 01484 0700
&WMHE\ 2 0.001 0001 0.1502 0.928
Unit Root Test... 3 -0016 -0.016 05062 08918
— 4 0025 0025 140582 0843
Breakpoint Unit Root lest... 5 0.001 0.002 1.4069 0.924
Variance Ratio Test... 6 -0.005 -0.006 1.4483 0.963
7 -0.020 -0.019 1.9823 0.961
BDS Independence Test... 8 0024 0.023 28128 0.946
Forecast Evaluation... 9 -0.018 -0.018 32607 0.953
10 0051 0050 68878 0736
Label 11 -0.057 -0.054 11414 0409
T T 12 -0.017 -0.019 11803 0462
i 11 12 0014 0.016 12085 0521

Figure 11: exécuter le teste de stationnarité

L’hypothése Nulle : Présence de racine unitaire : Série non Stationnaire

Hypothese alternative : Pas de racine Unitaire : Série Stationnaire

La P-Value: 0.0009 accepte HO la série est non stationnaire. Aussi il y a un second

moyen de vérification. Il faut que le T-Statistic : -37.66114 soit supérieur en valeur absolue

au Test Critical Values. (2.56; 1.94; 1..61). Le T-Statistic est superieur, la série est

stationnaire et donc pas de racine unitaire.
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6.

suivante :

4

bA Series: ¥ Workfile: UNTITLED:Untitled',

BRI

View | Proc | Object F‘mpertiesIF‘rint MName Freezelﬂample Genr | Sheet

Graph | 5tats

Augmented Dickey-Fuller Unit Root Teston Y

Mull Hypothesis: Y has a unit root
Exogenous: Mone
Lag Length: O (Automatic - based on SIC, maxlag=23)

/N

FF‘mh.*?‘

t-Statistic
Augmented Dickey-Fuller test statistic -37.66114 kU.UDUD j
Test critical values: 186 |eyel =2 BRRAZG
% level -1.041051 '_::\"/

1 T =1.0 10040

*MackKinnon (1996) one-sided p-values.

Figure 12: test Dickey-Fuller

Lister les coefficients d’une série auto régressive AR(p) et moyenne mobile MA(q)

Par exemple, générer les coefficients d’une série AR(3), on utilise la

Ls y ar(1) ar(2) ar(3)

Ls : lister

Y ; notre série

Ar(p) : le Pleme coefficient

commande

[=] Equation: UNTITLED Workfile: UNTITLED::Untitled\,

Lol -E )

[Viewl PrncIDbjectl Printl NamelFreezelEstimateanrecastI StatsIResids -

Dependent Variable: Y

Method: ARMA Maximum Likelinood (BFGS)
Date: 0202717 Time: 22:51

Sample: 1900M01 2015M12

Included observations: 1392

Convergence achieved after 12 iterations

Coefficient covarian mputed using outer product of gradients

/ﬁable Coefficien Std. Error t-Statistic Prob.
AR -0.003299 0.026466 -0.124637 0.9008
AR(Z2) -0.013823 0.028143 -0.491164 06234
AR(3) -0.024186 0027176 -0.83899496 0.3736

0.038134 2578699 0.0000

Figure 13: les coefficients AR(3)
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7.

Aussi pour les séries moyenne mobile, il suffit de changer ar par ma :

Ls y ma(1) ma(2)

[=] Equation: UNTITLED Workfile: UNTITLED: Untitled, — =] |&

[View[Prnc[DbjectlPrintlNamelFreezelEstimateIFnrecastIStatsIResids-

Dependent Variable: ¥

Method: ARMA Maximum Likelihood (BFGS)

Date: 0202717 Time: 22:56

Sample: 1900M01 2015M12

Included observations: 1392

Convergence achieved after 10 iterations

Coefficient covariance computed using outer product of gradients

/fsm-able Cneﬁ'lca\ Std. Error

t-Statistic Prab.

MACT) -0.003624 026495 -0.136779 0.8912

MACZ) -0.013522 0.028115 -0.480851 0.6306

ASC 0.9839 0.038114 25.81566 0.0000
R-squared 0000122 Mean dependentwvar 0.008599
Adjusted R-squared 00012318 S.0D. dependent var 0.992349

Figure 14: les coefficients MA(2)

Lister les coefficients d’une série ARMA (p, q)

Eviews par défaut, traie les séries come des séries de type ARMA (p.q), et pour afficher

les coefficients d’'une ARMA (p,q), il

coefficients AR(p) et de MA(q)

suffit de combiner les commande de

Lsy ar(1) ar(2) ar(3) ma(1)

[=] Equation: UNTITLED Workfile: UNTITLED:: Untitled', = | =] |&

[ViewIPrc-cIDbjectl PrintINameIFreezel Estimatel ForecastlStatsIResids-

Dependent Variable: ¥

Method: ARMA Maximum Likelinood (BFGS)
Date: 0202717 Time: 23:01

Sample: 1900M01 2015M12

Included observations: 1392

Convergence achieved after 20 iterations

Coefficient covariance ;gmeuted using outer product of gradients

)ﬁtﬂe

Std. Error t-Statistic Frob.

Coefﬁm

ART) -0.426955 0.752493 -0.567388 0.5705

AR(Z2) -0.015077 0.031130 -0.484315 06282

ARI(3) -0.031633 0.027805 -1.137663 0.2555

ALY 0423974 0751679 0.564036 05728

ASCY 0.9831 0.038276 25 68525 0.0000
R-squared 0000937 Mean dependent var 0.008599
Adjusted R-squared -0.001944 S.D. dependentvar 0.992349
S.E. of regression 0.993313 Akaike info criterion 2828046

Figure 15: Exemple ARMA(3,1)

lister les
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Conclusion

Eviews et malgré ses fonctionnalités et ses avantages, il reste un outil qui n'offre pas la

souplesse que d'autres logiciels tels que Matlab, Mathematica ou R offrent. Par exemple, la

gestion des erreurs semble assez grossiére, aussi qu’il est payant contrairement au langage R

logiciel Excel qui sont des logiciels open sources.
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